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1. Introduction extraction de caractéristiques et apprentissage

2. Application agriculture

3. Application médicale
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Approche classique

e Extraction de caractéristiques

e Modele d’apprentissage

e Prédiction ou classification
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Extraction de caractéristiques




Approche classique vs. deep learning
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Partie 2

Application agriculture




Enjeux environnementaux

©-

© Can Stock Photo

La bonne dose au bon endroit et au bon moment




Matériels utilisés




Objectif
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Cartographie . Action sur le terrain
Planification de chemin




Processus d’apprentissage et de test
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e Processus d’apprentissage pour la génération du modele, processus de test pour
estimation du modele

e Conversion vers un espace colorimétrique et/ou indice de végétation

o RGB, HSV, YUV, LAB

o ExG, ExR, ExGR, NDI, GRVI, RGI
e Extraction des caractéristiques par le réseau de neurones convolutionels
e C(lassification par le réseau « fully connected »




Détection des zones malades sur une parcelle




Labélisation de données non supervisees
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Comparaison
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Partie 3

Application médicale




nerf cubital

# nerf obturateu:

domino-génital

ominoc-génita

bmoro-cutané

nerf crural




Objectif
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Merci de votre attention




