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Phénomenes

e Coréférences
e Temporalité

j'ai quitté Orléans en 1964, j’y suis revenue en 1968.
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Données

e Corpus ANCOR
oral transcrit, spontané, avec interactivité variable

= plus grand corpus de la coréférence a I'oral, plus gros corpus francais
annoté en coréférence = 488 000 mots (jusqu’a DEMOCRAT, imminent)

e Corpus ODIL

en cours de réalisation, autre couche du corpus ANCOR, annoté en syntaxe
automatiquement, temporalité (semi ?) manuellement



Données

e Corpus ANCOR

® genre,
e nombre,
Annotation manuelle de traits fins : e type dEN,
e définitude,
® (généricité,
e etc.
e Corpus ODIL
Syntaxe automatique
e temps,
® aspect,
Correction manuelle et annotation manuelle de traits fins: e polarité,
e modalité,
e etc.



Données

/i cuite GRS on 1064 1§ suis revenue en 1968




Données

genre,
nombre,
type d’EN,
définitude,
généricité,
etc.

temps,
aspect,
polarité,
modalité,
etc.

genre,
nombre,
type d’EN,
définitude,
généricité,
etc.

durée
date

(R < 1064

genre,
nombre,
type d’EN,
définitude,
généricité,
etc.

temps,

aspect,

polarité, ° durée
modalité, ° date

etc. ° etc.

genre,
nombre,
type d’EN,
définitude,
généricité,
etc.




Données

méme phrase

accord temps conjugué
accord modalité

etc.

méme phrase

accord aspect + type de TIMEX
distance mots
etc.

méme phrase

accord aspect + type de TIMEX
distance mots

etc.

iai quite| Oriéans| en 1964 | suis revenue en 1968
\ vaccordgenre
accord nombre

distance mots
etc.

accord genre
accord nombre
distance mots
etc.




Méthodes

e Travail surla norme ISO-TIMEML
e Production de corpus annotés

e Apprentissage supervisé pour la création de chaines référentielles :
Naive Bayes, Decision Tree, SVM

e Apprentissage d’espace prétopologique structurant pour extraire un graphe
temporel issu d’'un discours (Gaétan Caillaut LIFO)



=== Classifier model (full tratning set) ===

248 prun

con_rate <= 0.25
distance_mention <= 35
5

7 S
id_next = YES d P |
modele

| distance turn > 8: NOT_COREF (54.9/5.0)

ves
| m2_type = N: NOT_coREF (5.0/1.0)

| n2type = PR

|1 distance_char <= -107: NOT_COREF (9.0/3.0)
|| distance char > -107: COREF (61.0/3.0)

corpus ANCOR
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| m2_type = NULL: COREF

(0.0)
1d_nombre = NO: NOT_COREF (14.0/1.8)
1 nombre - UNK: COREF (0.0)

1
1_new = YES: NOT_COREF (41.0)
No

= N: NOT_COREF (3.0)

1d_spk = NO: NOT_COREF (941.8/2.0)
1d_spk = NA: NOT_COREF (0.0)
istance_word

e Apprentissage supervi our la création de chaines référentielles :
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Naive Bayes, Decision Tree, SVM 2
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Méthodes

e Apprentissage supervisé pour la création de chaines référentielles :
Naive Bayes, Decision Tree, SVM

- [ une enseignante ] @




Méthodes

e Apprentissage supervisé pour la création de chaines référentielles :
Naive Bayes, Decision Tree, SVM
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Méthodes

e Apprentissage supervisé pour la création de chaines référentielles :
Naive Bayes, Decision Tree, SVM

genre: U o genre: F
nombre : SG e nombre : SG
EN : PERS ° EN : PERS
etc. ° etc.
[ une enseignante | @

accord genre : no
accord nombre : yes
accord EN : yes
distance = 6 mots
etc.




Méthodes

e Apprentissage supervisé pour la création de chaines référentielles :
Naive Bayes, Decision Tree, SVM

Oui!




Méthodes

e Apprentissage supervisé pour la création de chaines référentielles :
Naive Bayes, Decision Tree, SVM




Méthodes

e Apprentissage supervisé pour la création de chaines référentielles :
Naive Bayes, Decision Tree, SVM

Non!




Méthodes

e Apprentissage supervisé pour la création de chaines référentielles :
Naive Bayes, Decision Tree, SVM

rn N




Méthodes

e Apprentissage supervisé pour la création de chaines référentielles :
Naive Bayes, Decision Tree, SVM

t Oui!




Méthodes

4 n

T ‘\ Algorithme de
Formule logique de g2 a() structuration
combinaison de . Q > —>
“features” : //
qk
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e Apprentissage d’espace prétopologique structurant pour extraire un graphe
temporel issu d’'un discours (Gaétan Caillaut LIFO)




Méthodes

Fonction d’adhérence

4 n

T ‘\ Algorithme de
Formule logique de g2 a(.) structuration
combinaison de . Q > >
“features” : // O
qk
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e Apprentissage d’espace prétopologique structurant pour extraire un graphe
temporel issu d’'un discours (Gaétan Caillaut LIFO)
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Méthodes
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revenir
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Méthodes
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Outils

® RESOLUTION : CROC (LATTICE)... et ses petits ! (collaboration Loic Grobol LATTICE)
o rendre la chaine end-to-end
o intégration de la détection de mention

e RESOLUTION : PrétopoTal
o adaptation de la création d’ontologies a la création de graphes temporels de discours

e ANNOTATION : CONTEMPLATA
o refonte annotation



http://vega.info.univ-tours.fr/odil/current/annotate?filename=022_00000017:temporal:alh

Autres collaborations

RAVIOLI
Métriques

PREDICT4ALL



PREDICT4ALL (aide au handicap)

Phénomenes et Données

Méthodes et Outils



Phénomenes et données

. . ®ene _ SwitchXS® 2.2 for Mac OS X
e Saisie de texte pour personnes » Now speaks Japanese and other languages
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Méthodes

e Prédiction de texte combinant un modele de langage statistique (syntaxe)
et un modele d’adaptation sémantique (thématique du discours)

Pb(wi)’q -PS(WI,)(H”

P'()Vi) = - : |
Z Fle(wj)q ‘P:(W,-)“_'“

N-gram général +
N-gram utilisateur

PO =2 %Py, (Wi | Wig Wi Wis) T (1-A) XPpun(W; | Wig Wis)

(cos(ﬂr,. Jh)— cosm(l;)) 7

| Analyse sémantique latente
ik (cos(ﬂ; h)— cosm(ﬁ)) ’

(équivalence word embeddings)

P, (w|h)=

=> espace vectoriel sémantique




Outils

e Systeme Sibylle vK : diffusion libre (open source en 2020)
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e Predict4All adaptation troubles dyslexiques



